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ABSTRAK 

ZAIDAN SURYA NUGROHO. Perbandingan Kinerja Metode HOG-SVM dan 

CNN pada Klasifikasi Kategori Font. Dibimbing oleh ELIS KHATIZAH dan 

MOHAMAD KHOIRUN NAJIB. 

Penelitian ini membandingkan kinerja klasifikasi, efisiensi komputasi, dan 

ketahanan metode histogram of oriented gradients-support vector machine (HOG-

SVM) dan convolutional neural network (CNN) dalam mengelompokkan kategori 

font sans-serif, serif, dan script. Evaluasi dilakukan terhadap 53.757 sampel citra 

beresolusi 128 × 128 piksel pada kondisi asli serta kondisi teraugmentasi yang 

terdiri atas rotasi, zoom, translasi, dan blur. Hasil penelitian menunjukkan bahwa 

pada kondisi asli, kedua metode mencapai akurasi yang sepadan, yaitu 94,66% 

untuk CNN dan 94,27% untuk HOG-SVM. Meskipun HOG-SVM lebih stabil pada 

uji distorsi tunggal, CNN terbukti lebih tangguh pada distorsi gabungan dengan 

akurasi 90,62% mengungguli HOG-SVM yang mengalami degradasi hingga 

83,93%. Selain itu, arsitektur CNN mencatatkan efisiensi waktu inferensi yang jauh 

lebih singkat, yakni 2,84 ms/citra berbanding 21,60 ms/citra pada HOG-SVM, 

sehingga menjadikannya model yang lebih layak dan efisien untuk implementasi 

klasifikasi waktu nyata. 

Kata kunci:  augmentasi data, convolutional neural network, histogram of oriented 

gradients, klasifikasi font, support vector machine 

ABSTRACT 

ZAIDAN SURYA NUGROHO. Performance Comparison of HOG-SVM and CNN 

Methods in Font Category Classification. Supervised by ELIS KHATIZAH and 

MOHAMAD KHOIRUN NAJIB. 

This study compares the classification performance, computational 

efficiency, and robustness of the histogram of oriented gradients-support vector 

machine (HOG-SVM) and convolutional neural network (CNN) methods for 

classifying sans-serif, serif, and script font categories. The evaluation was 

conducted using 53,757 image samples with a resolution of 128 × 128  pixels 

under original conditions and augmented conditions consisting of rotation, zoom, 

translation, and blur. The results show that under original conditions, both methods 

achieved comparable accuracy 94.66% for CNN and 94.27% for HOG-SVM. 

Although HOG-SVM was more stable in single-distortion ablation tests, CNN 

demonstrated superior robustness under combined distortions with an accuracy of 

90.62%, outperforming HOG-SVM which degraded to 83.93%. Furthermore, the 

CNN architecture recorded significantly shorter inference times at 2.84 ms/image 

compared to 21.60 ms/image for HOG-SVM, making it a more viable and efficient 

model for real-time classification implementation. 

Keywords:  convolutional neural network, data augmentation, font classification, 

histogram of oriented gradients, support vector machine 
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